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ข้อความแห่งการริเร่ิม 

1) วิทยานิพนธ์น้ีไดน้าํเสนอวิธีการสร้างทรงรีท่ีมีปริมาตรน้อยท่ีสุดในปริภูมิท่ีกาํหนดโดยเคอร์

เนลฟังก์ชันด้วยการใช้เทคนิคเอ็มพิริคอลฟีเจอร์แมป ซ่ึงทาํให้สามารถสร้างขอบเขตท่ีใช้

สาํหรับอธิบายลกัษณะของขอ้มูลไดซ้บัซอ้นมากข้ึน 

2) ในการสร้างทรงรีท่ีมีปริมาตรน้อยท่ีสุดเพื่อล้อมรอบขอ้มูลนั้น มีการใช้ซอร์ฟมาร์จินในการ

ผอ่นคลายเง่ือนไขของการสร้างทรงรี และไม่เพียงแต่ขอ้มูลเป้าหมายท่ีสนใจจะถูกนาํมาใช้ใน

การคาํนวณเท่านั้น แต่ขอ้มูลท่ีไม่เก่ียวขอ้งก็ไดถู้กนาํมาใชด้ว้ยเช่นกนั 

3) วทิยานิพนธ์น้ีไดน้าํเสนอตวัจาํแนกขอ้มูล 2 กลุ่มท่ีมีทรงรีเป็นพื้นฐาน ในช่ือ ทวินไฮเปอร์อีลิป

ซอยดอลซพัพอร์ตเวกเตอร์แมชีน โดยเป็นการสร้างทรงรีท่ีมีปริมาตรนอ้ยท่ีสุดในการลอ้มรอบ

ขอ้มูลแต่ละกลุ่ม โดยท่ีทรงรีท่ีลอ้มรอบขอ้มูลหน่ึงกลุ่มจะตอ้งอยูห่่างจากขอ้มูลอีกหน่ึงกลุ่มให้

มากท่ีสุดเท่าท่ีจะเป็นไปได ้
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STATEMENTS OF ORIGINALITY 

1. A method to kernelize minimum volume covering ellipsoid using empirical 

feature map is proposed in order to allow minimum volume covering ellipsoid to 

form more complex description boundary. 

2. Minimum volume covering ellipsoid is formulated with soft margins and negative 

examples. 

3. An ellipsoid-based binary classifier called twin hyper-ellipsoidal support vector 

machine is proposed. The proposed method is to find a kernelized soft-margin 

minimum volume ellipsoid around one class, but also being as far as possible 

from the other class.  
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